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BAB

PENDAHULUAN

1.1. Data Mining

Data mining adalah proses yang menggunakan teknik
statistik, matematika, kecerdasan buatan, dan machine
learning untuk mengekstraksi dan mengidentifikasi informasi
yang bermanfaat dan pengetahuan yang terkait dari berbagai
database besar. (Gupta 2014)

Pengertian Data Mining menurut para ahli: (Michael J.A
Berry 2004)

Berry “ data mining adalah sebuah aktivitas analisa yang
memiliki jumlah besar demi menemukan pola (pattern) dan
aturan (rule) yang berguna”

Data mining adalah proses kegiatan dalam menemukan
pola yang menarik dari suatu data dalam jumlah besar , data
dapat disimpan dalam database, data warehouse, atau
penyimpanan informasi lainnya. Data mining dapat juga
dihubungkan dengan bidang ilmu lainnya, seperti database
system, data warehousing, statistik, machine learning,
information retrieval, dan komputasi tingkat tinggi. Selain itu,
data mining didukung oleh ilmu lain seperti neural network,
pengenalan pola, spatial data analysis, image database, signal
processing (Han, 2006).

Berdasarkan beberapa pengertian tersebut dapat
diartikan bahwa data mining adalah teknik menggali data
untuk dijadikan informasi bernilai yang terpendam atau

1



BAB

ALGORITMA APRIORI

2.1. Algoritma Apriori

12

Algoritma Apriori termasuk jenis aturan assosiasi pada
data mining atau market basket analysis. Algoritma apriori
salah satu algoritma yang berfungsi sebagai untuk
menemukan pola frekuensi tinggi. Pola prekuensi tinggi
adalah item yang sering muncul pada sebuah datamining dan
memiliki frekuensi support diatas ambang tertentu yang
disebut dengan istilah minimum support dan minimum
Confidence. Pola frekuensi tinggi ini digunakan untuk
menyusun aturan assosiasi dan juga beberapa teknik data
mining. Dari teknik proses pengerjaannya algoritma apriori
dibagi menjadi beberapa tahap yang disebut iterasi. Tiap iterasi
menghasilkan pola frekuensi tinggi dengan panjang yang sama
dimulai dari iterasi pertama yang menghasilkan pola frekuensi
tinggi dengan panjang satu. Di iterasi pertama ini support dari
setiap item dihitung dengan membaca database. Setelah
support dipilih sebagai pola frekuensi tinggi dengan panjang 1
atau sering disebut 1-item set. Singkatan k-itemset berarti satu
set yang dari k item. (Yuan, Itwee, and Wei 2017)

Untuk asosiasi rule mining merupakan prosedur untuk
mencari hubungan antar item dalam suatu data set yang
ditentukan meliputi: mencari kombinasi yang sering terjadi
dari suatu item set dan mendefenisikan condition dan result
(untuk conditional assosiation rule). Dalam menentukan



BAB

PENERAPAN
ALGORITMA APRIORI
PADA DATA MINING

3.1. Data Mining untuk Data yang Besar

24

Pada bab ini, terfokus pada penerapan algoritma Apriori
dan proses iterasi iterasi yang dilakukan sehingga terjadinya
Frequent Item/itemset. Dari konsep algoritma apriori
melakukan proses frequent itemset untuk menemukan aturan
asosiasi antara suatu kombinasi item/itemset. Frequent
item/itemset akan terus dilakukan mulai dari generasi 1{k-1, k-
2, k- 3,...k-n} item/itemset sampai tidak dapat di generasikan
lagi.

Dalam melakukan pengujian data dalam kapasitas yang
besar bersumber dari: httpsy/.support.spatialkey.com/spatialkey-
sample-csv-data/datasales data yang berisikan database transaksi
penjualan sales di suatu wilayah, database telah pernah
dilakukan penelitian apriori yang berformat .CSV. Data
tersebut akan digunakan sebagai data pelatihan dan juga data
pengujian. Data yang digunakan dalam proses ini adalah
sebagai berikut :

1. Data yang digunakan adalah file database Dberisikan
Transaction sales penjualan product di seluruh negara
dengan format. CSV

2. Banyak data yang digunakan adalah * 1500 records.

Berdasarkan data yang ada, data yang akan digunakan
untuk penelitian ini mempunyai atribut: City, State, Country



BAB

PENERAPAN
ALGORITMA FP_
GROWTH /FP_TREE
PADA DATA MINING

4.1. FP_Growth

80

Algoritma FP-Growth merupakan pengembangan dari
algoritma Apriori. Algoritma Frequent Pattern Growth adalah
salah satu alternatif algoritma yang dapat digunakan untuk
menentukan himpunan data yang paling sering muncul
(frequent itemset) dalam sebuah kumpulan data. Langkah
langkah penyelesaian FP_Growth

Penyiapan Dataset.
Pencarian Frequent Itemset (Item yang sering muncul)
Dataset diurutkan Berdasarkan Priority.

L e

Pembuatan FP-Tree Berdasarkan Item yang sudah
diurutkan.

Pembangkitan Conditional Pattern Base.
Pembangkitan Conditional FP-tree.
Pembangkitan Frequent Pattern.

®© N o o

Mencari Support.



BAB

KESIMPULAN

Berdasarkan pengujian data yang dilakukan pada bab 3
dan bab 4 terhadap algoritma apriori dan algoritma FP_Growth
/ FP_Tree dengan studi kasus yang sama maka dapat
disimpulkan sbb:

1. Frequent Item/Itemset jauh lebih sedikit yang dihasilkan

2. Lebih efesien dalam penggunaan waktu

3. Tahapan penyelesaian lebih cepat, disebabkan tanpa
melakukan candidate generation

4. Frequent Pattern item/itemset yang bernilai 1, tidak dibuang
sedangkan di FP_Tree dihilangkan sehingga model frequent
pattern item/itemset lebih jelas lagi.

5. Penganalisaan terhadap frequent item/itemset lebih mudah
dipahami disebabkan frequent item/itemset lebih mudah
dipahami disebabkan frequent item/itemset lebih sedikit
yang dihasilkan.

6. Selain melakukan perbandingan dengan algoritma apriori
dan FP_Tree pada pengujian data mining ini dapat mengukur
standart deviasi error pada apriori dan FP_Tree perlu di
kembangkan lagi.

Mungkin setelah membaca buku ini dapat menjadi
inspirasi bagi pembaca, penulis buku dan peneliti dalam
melakukan penelitian dan mengembangkan algoritma apriori
dan FP_Tree lebih tajam dan luas lagi sehingga dapat dijadikan
sebagai kanal diskusi dan penelitian untuk lebih lanjut lagi.
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